MATTIAS LIND

- VARM-AI - ML-BASERAD
POSTPROCESSING AV
TEMPERATURPROGNOSER



SMHI
VARM-AI - bakgrund och syfte

Editeringsmojlighet for meteorologerna togs bort

BehoOver automatiskt kunna gora det styrningsmeteorologen gjorde med
editeringar:

- Korrigera systematiska fel

- korrigera fel i utgangslaget, nowcasting

- Plocka det basta fran olika NWP-modeller

- Ha maijlighet att fungera som en blender vid stora skillnader mellan olika NWP-modeller



Nulége

MESAN (t2m)

MEPS mbr0 (t2m, gust, tcc)
IFS (t2m)

solvinkel

IFS (t2m)
solvinkel

Neuralt faltnings

Temperaturprognos

VARM-Al vid t; |

Jamfors vid traning

Mesan (vid tréning)

Ledtid (i)
]

14

JVARMA\ Referenstid, 20260916 11:00 + 42
Gallande: 20260918 Fredag 05:00 UTC

Analyssteg t,

Prognosstegt;

Max ledtid for
VARM-AI (60h)

P




VARM-AI: Neuralt faltningsnatverk
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Exempel: ledtidsberoende

Lat: 58 lon: 16 ref: 2026-06-01 O0UTC
Exempel - ledtidsberoende
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Exempel: ledtidsberoende

Lat: 58 lon: 16 ref: 2026-06-01 O0UTC
Exempel - ledtidsberoende

10 15
Lead time in hours




—
[
i
a
=
=
et
14
[y

e

Temp

Exempel: ledtidsberoende

Lat: 58 lon: 16 ref: 2026-06-01 O0UTC
Exempel - ledtidsberoende
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Exempel: ledtidsberoende

Lat: 58 lon: 16 ref: 2026-06-01 OOUTC
Exempel - ledtidsberoende
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Exempel: Vindberoende

Medel Norra Norrland, reftime: 2025-11-15 00UTC

arome
varm-ai mod gust
varm-ai
MESAN




Verifikation - Exempel november 2025

Selection: NorraNorrland using 50 stations
T2m, height corr.  Period: 202511
Hours: 00,03,...,21
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Verifikation - Exempel november 2025

T2m, height corr.
Selection: NorraNorrland 50 stations
Used 00,03,...,21 + 13 14 ... 35
Averaging window: 6h
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Verifikation - Exempel februari 2026

Selection: Sweden using 172 stations
T2m, height corr.  Period: 202602
Hours: 00,03,06,12,18,21
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Freq bias for T2m, height corr. (deg C)
Selection: Sweden 172 stations
Period: 202602
Used 00,03,06,12,18,21 + 13 14 ... 35
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Verifikation - Exempel februari 2025

T2m, height corr.
Selection: Sweden 172 stations
Used 00,03,06,12,18,21 + 13 14 ... 35
Averaging window: 6h
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Fall med kall bias 2026-02-06 I
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Fall med kall bias 2026-02-06 I

Oversikt MEPS mbr0 SELEH Observationer
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Planer framat

 Omtraning med nyare data
e Addera fler input-parametrar
e Justera arkitekturen



Sammanfattning

VARMAI ar tranad for att kunna dra nytta av svagheter och
styrkor i MEPS och IFS samt for att korrigera saval systematiska
fel som fel i utgangslaget

Ger genomgaende lagre MAE och RMSE an MEPS och IFS
Kall bias under de riktigt kalla vintermanaderna 2026.

Utmaningar med molnprognosen.
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